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บทคัดยอ: การศึกษานี้มีวัตถุประสงคเพื่อหาจุดทํางานที่เหมาะที่สุดของแบบจําลองโครงขายประสาทเทียมชนิดแพรกลับในการ
พยากรณปริมาณน้ําทวมลวงหนารายชั่วโมง สําหรับสถานีวัดน้ําทาอัตโนมัติ P.1 ซึ่งตั้งอยูท่ีสะพานนวรัตน อ.เมือง จ.เชียงใหม  ในลุมน้ํา
ปงตอนบน ซึ่งประสบกับปญหาสภาวะน้ําทวมเปนประจําโดยเฉพาะอยางยิ่งในบริเวณตัวเมือง  จ .เชียงใหม  ผลการศึกษาพบวา
โครงสรางที่เหมาะที่สุดคือ  โครงสรางขนาด  9-12-1  ท่ีมีคาอัตราการเรียนรูเทากับ  0.2 และคาโมเมนตัมเทากับ  0.7   การประยุกต
แบบจําลองโครงขายประสาทเทียมชนิดแพรกลับในการพยากรณปริมาณน้ําทวมใหผลเปนที่นาพอใจ ซึ่งแสดงวาแบบจําลองโครงขาย
ประสาทเทียมชนิดแพรกลับสามารถใชในการพยากรณปริมาณน้ําทวมไดเปนอยางดี 
 
ABSTRACT: This study aimed at finding an optimized back-propagation neural networks model (BPNN) for hourly flood 
forecasting in the Ping River. The automatic gauging station P.1, which is located at the Nawarat Bridge, Amphoe Mueang, Chiang 
Mai Province, was selected as a forecasted station. The study area is part of the Upper Ping River Basin where flooding normally 
occurs, especially at the city of Chiang Mai Province. The results showed that the optimal model had a structure of 9-12-1. The 
optimal learning rate and momentum factor were found to be 0.2 and 0.7, respectively. The optimized model was found to 
satisfactorily forecast flooding hydrograph. The results indicated that the optimized back-propagation neural networks model 
performed flood forecasting tasks reasonably well.   
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1.  บทนํา 
การพยากรณปริมาณน้ําทวมจัดเปนมาตรการที่ไมใชสิ่งกอสราง
ที่มีความสําคัญ โดยสามารถนํามาใชในการวางแผนการจัดการ
ทรัพยากรน้ํา และการวิเคราะหมาตรการบรรเทาสภาวะน้ําทวม 
ในธรรมชาตินั้นปริมาณน้ําทวมขึ้นอยูกับกระบวนการทางอุทก
วิทยาและกระบวนการทางดานชลศาสตรของลุมน้ํา และลําน้ํา
นั้นๆ ซึ่งกระบวนการดังกลาวมีความสลับซับซอน ทําใหการ
พยากรณปริมาณน้ําทวมเปนไปไดยาก แมวาจะมีแบบจําลองที่
ใชในการวิเคราะหอยูมากมาย แตแบบจําลองเหลานั้นมีความ
ตองการขอมูลจํานวนมาก ตลอดจนการใชงานและการสอบ
เทียบแบบจําลองนั้นมักจะยุงยาก ซึ่งใชกระบวนการการคํานวณ
ที ่ม ีความซ ับซ อน  และต องอาศ ัยประสบการณ ของผู ใช
แบบจําลอง [1] 
 แบบจําลองระบบโครงขายประสาทเทียมชนิดแพรกลับ 
(Back-Propagation Neural Networks, BPNN) เปนแบบจําลองที่
สามารถจําลองกระบวนการที่ซับซอนของธรรมชาติได และได
ถูกนํามาใชในการพยากรณปริมาณน้ําทวมอยางมีประสิทธิภาพ
ดังผลการศึกษาของ Campolo และคณะ [2] และ Dawson และ 
Wilby [3] อยางไรก็ตาม Maier และ Dandy [4] พบวาในงาน
ศึกษาวิจัยสวนใหญไดมีการกลาวถึงและเสนอแนะเกี่ยวกับ
โครงสรางของแบบจําลอง และคาพารามิเตอรตาง ๆ ท่ีใชใน
แบบจําลองนอยมาก ทําใหไมสามารถศึกษาถึงการเปลี่ยนแปลง
ของคาพารามิเตอรตาง ๆ ในแบบจําลองโครงขายประสาทเทียม
วาสงผลกระทบตอแบบจําลองอยางไรจากงานวิจัยเหลานั้นได 
ดังนั้นงานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคในการวิเคราะหหาจุดทํางานที่
เหมาะสมของแบบจําลองโครงขายประสาทเทียมชนิดแพรกลับที่
ใชในการพยากรณปริมาณน้ําทวม เพื่อเปนแนวทางสําหรับการ
ประยุกตแบบจําลองโครงขายประสาทเทียมในการพยากรณ
ปริมาณน้ําทาลวงหนารายชั่วโมงอยางเหมาะสม 
 
2.  แบบจําลองโครงขายประสาทเทียมชนิดแพรกลับ 
แบบจําลองระบบโครงขายประสาทเทียม เปนแบบจําลองทาง
คณิตศาสตรที่ประกอบไปดวยโครงสรางการทํางาน และการ
เชื่อมตอเลียนแบบระบบการทํางานของเซลลสมองของมนุษย 
งานวิจัยดานโครงขายประสาทเทียมมีความแพรหลายอยางมาก
หลังจากงานวิจัยของ [5] ซึ่งพัฒนากระบวนการแพรกลับ (Back 
Propagation Algorithm) สําหรับงานดานแหลงน้ํา Maier และ 

Dandy [4] สรุปวาแบบจําลองที่นิยมใชมากที่สุดคือ แบบจําลอง
โครงขายประสาทเทียมชนิดแพรกลับ (BPNN) 
 โดยทั่วไปแลวโครงขายของแบบจําลองประกอบดวย
ชั้นของ node 3 ชั้น ไดแก ชั้นขอมูลดานเขา (Input layer) ชั้น
แฝง (Hidden layer) และชั้นแสดงผล (Output layer) ดังแสดง
ในรูปที่ 1 ขอมูลจากชั้นขอมูลดานเขาจะถูกคํานวณและสงผาน
ฟงกช่ันแปลงรูปจากชั้นแฝงไปยังช้ันแสดงผล โดยหลักการของ
กระบวนการเรียนรูของแบบจําลองคือ การเปลี่ยนแปลงคาถวง
น้ําหนักของแตละการเชื่อมตอ เพื่อปรับผลลัพธของแบบจําลอง
ใหใกลเคียงกับคาความจริงมากที่สุดโดยอาศัยการแพรกลับ ซึ่ง
ใชสมการที่ (1) ในการปรับแกคาถวงน้ําหนักมีดังนี้ 
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เมื่อ ix  คือคาขอมูลดานเขาที่ node i, iw  คือคาถวงน้ําหนักที่ 
node i, jiw∆ คือคาปรับแกคาถวงน้ําหนักระหวาง node i และ j, 
η  คือคาอัตราการเรียนรู, α  คือคาโมเมนตัม, jδ  คือคาผลตาง
ระหวางคาจริงกับคาที่ไดจากการคํานวณในรูปของอนุพันธของ 
transfer function ของ node j, iy  คือคาผลลัพธของแบบจําลอง
ที่ node j  และ 1, +nn คือ  คาที่แสดงถึงรอบของการปรับแกท่ี 
n หรือ n+1 
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รูปที่ 1  โครงสรางของแบบจาํลอง BPNN 
 
 สมการด ังกล าวแสดงถ ึงค าพาราม ิเตอร หล ักของ
แบบจําลอง ไดแกคาอัตราการเรียนรู และคาโมเมนตัม ซึ่งมี
ผลกระทบตอการทํางานของแบบจําลอง [6] นอกจากนี้แลวยังมี



สวนประกอบอื่น ๆ ท่ีมีผลกระทบตอการทํางานของแบบจําลอง 
เชนโครงสรางของแบบจําลองและชนิดของฟงกชันแปลงรูป 
(Transfer function) จะมีผลตอประสิทธิภาพของแบบจําลอง
เชนกัน  ([7],[8]) 
 
3.  วิธีการศึกษา 
3.1 พ้ืนที่ศึกษา 
พื้นที่ที่ใชในการศึกษานี้ คือพื้นที่ลุมน้ําปงตอนบน โดยมีสถานี
วัดน้ําทา  P.20, P.21 และ P.4A เปนสถานีดานเหนือน้ํา ซึ่งตั้งอยู
ในแมน้ําปงสวนที่ 1, แมริม และแมแตง ตามลําดับ  และสถานี
วัดน้ําทา  P.1 เปนสถานีดานทายน้ํา  ซึ่งตั้งอยูในแมน้ําปงโดย
สถานีวัดน้ําทา P.1 มีพื้นที่รับน้ําเทากับ 6,355 ตร.กม. สําหรับ
ความยาวลําน้ําจากสถานี P.20 ถึงสถานี P.1 เทากับ 102.5 กม. 
และใชขอมูลในการเรียนรูตั้งแตวันที่ 2 กรกฎาคม พ.ศ. 2543 ถึง 
วันที่ 31 สิงหาคม พ.ศ. 2543 จํานวน 1,450 ชุดขอมูล และใช
ขอมูลตั้งแตวันที่ 1 กันยายน พ.ศ. 2543 ถึงวันที่ 1 พฤศจิกายน 
พ.ศ. 2543 จํานวน 1,450 ชุดขอมูลสําหรับการทดสอบ
แบบจําลอง 
 
3.2  การศึกษาความเหมาะสมของขอมูลดานเขา 
ในการศึกษาจํานวนขอมูลปริมาณน้ําทาที่ใชประกอบในการ
พยากรณปริมาณน้ําทวมลวงหนารายชั่วโมงนั้น กระทําไดโดย
คํานวณคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ (Correlation coefficient) ที
ละคูระหวางขอมูลปริมาณน้ําที่สถานีดานเหนือน้ํา (P.20 P.21
และ P.4A) และสถานีดานทายน้ํา (P.1) ตามระยะเวลาในการ
เดินทางของน้ําทาจากสถานีดานเหนือน้ําตาง ๆ ถึงสถานีดาน
ทายน้ํา โดยการนําขอมูลของสถานีวัดน้ําทาเหลานั้นนี้มาวาง
เร ียงก ันตามเวลาการ เก ิดน้ํ าท าสํ าหร ับแต ละสถาน ี เพื ่อ
เปรียบเทียบเวลาการเกิดน้ําทาที่แตกตางกัน (Lag time) กับ
สถานีวัดน้ําทา P.1 ดังสมการที่ (2) 
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เมื่อ r  คือคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ, ix  คือขอมูลชุดที่หนึ่งท่ี
ชวงเวลา i, x  คือคาเฉลี่ยของขอมูลดานเขาที่ใชในแบบจําลอง, 

iy  คือขอมูลชุดท่ีสองที่ชวงเวลา i  และ   y  ค ือ ค า เ ฉ ลี ่ย ข อ ง
ขอมูลชุดท่ีสอง 
 
3.3 การศึกษาจุดทํางานที่เหมาะสมของแบบจําลอง  
     BPNN 
การศึกษาจุดทํางานที่เหมาะสมของแบบจําลอง BPNN มีข้ันตอน
การทํางานดังตอไปนี้ 
1.  ทําการศึกษาผลการเปลี่ยนแปลงจํานวน node ในชั้นแฝงโดย
การเปลี่ยนแปลงจํานวน node ตั้งแตไมมีจํานวน node ช้ันแฝงไป
จนกระทั่งจํานวนชั้นแฝงมีคาประมาณ 2 เทาของจํานวน node ใน
ช้ันขอมูลดานเขา โดยพิจารณาจากคา NSSE (Normalized sum 
square error) ท่ีต่ําท่ีสุด โดยคา NSSE มีสมการดังนี้  
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เมื่อ iQ    คือปริมาณน้ําทาท่ีไดจากการเก็บขอมูลภาคสนามที่
เวลา  i, iF  คือปริมาณน้ําทาท่ีคํานวณไดโดยแบบจําลองที่เวลา i 
และ N    คือจํานวนชุดขอมูลท้ังหมด 
2. ทําการศึกษาผลการเปลี่ยนแปลงอัตราการเรียนรูตั้งแต 
0.1-0.9 โดยพิจารณาจากคา NSSE  
3. ทําการศึกษาผลการเปลี่ยนแปลงคาโมเมนตัมตั้งแต 0.1-
0.9 โดยนําผลจํานวน node ในชั้นแฝงที่ไดจากการศึกษาใน
ข้ันตอนการทํางานที่ 1 และคาอัตราการเรียนรูจากการศึกษา
ในขั้นตอนการทํางานที่ 2 มาประยุกตใชกับแบบจําลอง
โครงขายประสาทเทียมเพื่อหาคาโมเมนตัมที่เหมาะสมโดย
พิจารณาจากคา NSSE  
 
3.4  การประยุกตแบบจําลองกับการพยากรณน้ําทวม 
นําโครงสรางของแบบจําลองโครงขายประสาทเทียมที่ไดจาก
การศึกษา และคาพารามิเตอรตาง ๆ ที่เหมาะสม มาประยุกตใช
ในการพยากรณปริมาณน้ําทวมลวงหนารายชั ่วโมง สําหรับ
สถานีวัดน้ําทา P.1 โดยทําการเปรียบเทียบปริมาณน้ําทาที่ได
จากแบบจําลอง กับปริมาณน้ําทาที่ไดจากขอมูลที่ไดจากการวัด
จริง โดยใชคาทางสถิติ 3 คา คือคา Correlation coefficient (r) 
ดังสมการที่ 2, คา Efficiency index (EI) และคา Root mean 
square error (RMSE) ดังสมการ 
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เมื่อ iQ   คือปริมาณน้ําทาที่ไดจากการเก็บขอมูลภาคสนามที่
เวลา i,  Q  คือคาเฉลี่ยของปริมาณน้ําทาที่ไดจากการเก็บ
ขอมูลภาคสนามโดยที่ ∑

=

=
N

i
iQN

Q
1

1  , iF  คือปริมาณน้ําทาท่ี

คํานวณไดโดยแบบจําลองที่เวลา i และ N  คือจํานวนขอมูล 
 
4.  ผลการศึกษา 
4.1 ผลการศึกษาความเหมาะสมของขอมูลดานเขา 
จํานวนของขอมูลดานเขาท่ีเหมาะสมของสถานี P.20 P.4A และ 
P.21 ไดจากการศึกษาคาสัมประสิทธิ์สหสัมพันธของอัตราการ
ไหลตามระยะเวลาการเกิดน้ําทาท่ีแตกตางกันระหวางสถานีวัด
น้ําทาตาง ๆ กับสถานีวัดน้ําทา P.1 โดยเลือกชวงเวลาที่คา
สัมประสิทธิ์สหสัมพันธระหวางสถานีวัดน้ําทาตาง ๆ กับสถานี
วัดน้ําทา P.1 ใหคาสูงสุดและคารองลงมาสองลําดับ ทําใหการ
พยากรณปริมาณน้ําทวมท่ีสถานี P.1 ประกอบดวยโครงสรางชั้น
ขอมูลดานเขา 9 หนวย ไดแก ขอมูลปริมาณน้ําทาท่ีสถานี P.20 ท่ี
เวลา t-24, t-25 และ t-26 ตามลําดับ ขอมูลปริมาณน้ําทาท่ีสถานี 
P.4A ท่ีเวลา t-13, t-14 และ t-15 ตามลําดับ และขอมูลปริมาณ
น้ําทาท่ีสถานี P.21 ท่ีเวลา t-12, t-13 และ t-14 ตามลําดับ แสดงวา
สามารถพยากรณปริมาณน้ําทวมลวงหนาไดนานถึง 12 ช่ัวโมง 
และสามารถเขียนความสัมพันธใหอยูในรูปของสมการไดดังนี้ 
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4.2  ผลกระทบของจํานวน node ในชั้นแฝง 
การศึกษาการเปลี่ยนแปลงจํานวน node ในชั้นแฝง โดยการ
เปลี่ยนจํานวน node ตั้งแต 0-17 node พบวาจํานวน node ในชั้น
แฝงมีผลกระทบตอประสิทธิภาพของแบบจําลองโครงขาย
ประสาทเทียม โดยเมื่อจํานวน node ในชั้นแฝงมีจํานวนนอยกวา
จํานวน node ของขอมูลดานเขา (0-6 node) คา NSSE จะมี
แนวโนมลดลงเล็กนอยแตไมมีการเปลี่ยนแปลงมากนัก และเมื่อ

จํานวน node มีคาใกลเคียงกับจํานวน node ในชั้นขอมูลดานเขา 
(7-13 node) ผลลัพธท่ีไดจากแบบจําลองจะอยูในเกณฑดี สวนใน
กรณีท่ีจํานวน node มากกวาจํานวน node ในชั้นขอมูลดานเขา
คอนขางมาก (มากกวา 13 node) พบวาผลการคํานวณจะมี
ลักษณะที่แกวงมากในชวงการคํานวณของรอบตน ๆ และผลการ
คํานวณจะลูเขาสูคาจริงไดชา ทําใหแบบจําลองตองใชเวลานาน
ในการเรียนรู สําหรับจํานวน node ท่ีเหมาะสมพบวา จํานวน 
node ท่ีเหมาะสมเทากับ 12 node ซึ่งใหคาของ NSSE ดีท่ีสุดท้ัง
ในการเรียนรู (Learning) และการทดสอบ (Testing) ดังรูปท่ี 2 
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รูปที่ 2  ผลกระทบของจํานวน node ในชั้นแฝงที่มีตอแบบจําลอง 
 
4.3  ผลกระทบจากการเปลี่ยนแปลงอัตราการเรียนรู 
เนื่องจากคาอัตราการเรียนรูมีผลกระทบตอความเร็วในการเรียนรู
ของแบบจําลองโครงขายประสาทเทียม ในการหาคาชุดน้ําหนัก 
(weights) และคาเบี่ยงเบน (bias) ท่ีเหมาะสม ซึ่งมีคามากกวา 0 
จึงไดทําการเปลี่ยนแปลงคาอัตราการเรียนรูในชวง 0.1-0.9 ผล
การศึกษาแสดงดังรูปที่ 3 โดยพบวาเมื่อคาอัตราการเรียนรูมีคาไม
สูงมาก (0.1-0.7) จะไมมีผลตอคา NSSE มากนัก แตเมื่อคาอัตรา
การเรียนรูมีคาสูงข้ึน คือมีคาตั้งแต 0.8 ข้ึนไปจะสงผลให
กระบวนการการเรียนรูตองใชเวลาในการคํานวนมาก และคา
ความคลาดเคลื่อนก็จะสูงข้ึนตามไปดวย จากการศึกษาในครั้งนี้
พบวาคาอัตราการเรียนรูท่ีเหมาะสมคือ 0.2 โดยจะใหคาผลลัพธท่ี
ดีท่ีสุดโดยคาของ NSSE ของการเรียนรูและการทดสอบมีคา
เทากับ 1.6841 และ 3.9068 ตามลําดับ 
 
4.4  ผลกระทบจากการเปลี่ยนแปลงคาโมเมนตัม 
การกําหนดคาโมเมนตัมในแบบจําลองโครงขายประสาทเทียม 
มีวัตถุประสงคเพื่อใชในการปรับปรุงคาถวงน้ําหนัก และคา
เบี่ยงเบนที่ใชในการคํานวณในรอบตอไป การเพิ่มคาโมเมนตัม 



จะชวยใหกระบวนการการเรียนรูของโครงขายประสาทเทียม
ลดการสั่น (Oscillation) และลดระยะเวลาที่ใชในการคํานวณ 
เพื ่อใหแบบจําลองเขาสู คาชุดของน้ําหนักและคาเบี ่ยงเบนที่
เหมาะสมไดอยางรวดเร็วขึ้น จึงไดทําการทดสอบคาโมเมนตัม
ตั้งแต 0.1-0.9 ผลการศึกษาแสดงไดดังรูปที่ 4 ซึ่งแสดงใหเห็น
วาคาโมเมนตัมในชวง 0.1-0.8 ใหคาความคลาดเคลื่อนทาง
สถิติใกลเคียงกัน แตเมื่อคาโมเมนตัมเทากับ 0.9 คา NSSE จะ
สูงขึ้นมาก แสดงวาแบบจําลองอาจกาวขามจุดต่ําสุดแทจริง 
(Global minima) ไปสูจุดต่ําสุดเทียม (Local minima) ผล
การศึกษาพบวาคาโมเมนตัมที่เหมาะสมเทากับ 0.7 ซึ่งให
ผลลัพธทางสถิติดีที่สุด โดยคาของ NSSE ของการเรียนรูและ
การทดสอบมีคาเทากับ 1.6841 และ 3.9068 ตามลําดับ 
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รูปที่ 3  ผลกระทบของอัตราการเรียนรูที่มีตอแบบจาํลอง 
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รูปที่ 4  ผลกระทบของคาโมเมนตมัที่มีตอแบบจําลอง 
 
4.5 ผลการประยุกตแบบจําลองในการพยากรณปริมาณ 
      น้ําทวม 
จากผลการศึกษาขางตน ทําใหไดแบบจําลองโครงขายประสาท
เทียมที ่มีความเหมาะสมสําหรับพื ้นที ่และชุดขอมูลที ่ใชใน
การศึกษา  โดยแบบจําลองดังกลาวมีโครงสรางเปน 9-12-1 

ประกอบดวยหนวยในชั้นขอมูลดานเขา 9 หนวย หนวยในชั้น
แฝงจํานวน 12 หนวย และหนวยในชั้นแสดงผล 1 หนวย คา
อัตราการเรียนรูเทากับ 0.2 และคาโมเมนตัมเทากับ 0.7 ผลการ
เรียนรูและการทดสอบแบบจําลองแสดงไดดังรูปที่ 5 โดย คา 
Correlation coefficient (r) ของการเรียนรูและการทดสอบมีคา
เทากับ 0.8893 และ 0.8921 ตามลําดับ แสดงใหเห็นวาผลลัพธท่ี
ไดจากการคํานวณ โดยแบบจําลองกับคาที่ไดจากการวัดจริงมี
สอดคลองกัน คา Efficicency Index (EI) ของการเรียนรูและการ
ทดสอบมีคาเทากับ 0.8677 และ 0.8894  ตามลําดับ ซึ่งอยูใน
เกณฑดีมาก สําหรับในกรณีของคา RMSE ซึ่งเปนดัชนีที่ใชใน
การบงบอกถึงความแตกตางระหวางคาที่ไดจากการตรวจวัดกับ
คาที่คํานวณโดยแบบจําลอง ไดคา RMSE ของการเรียนรู และ
การทดสอบเทากับ 8.3096 ลบ.ม./วินาที และ 7.0739  ลบ.ม./
วินาที ตามลําดับ สามารถแสดงใหเห็นวาแบบจําลองมีความ
คลาดเคลื่อนต่ําท้ังในกรณีการเรียนรูและการทดสอบ 
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รูปที่ 5 ผลการพยากรณปริมาณน้ําทวมโดยแบบจําลองโครงขายประสาท

เทียม (ก) การเรียนรู (ข) การทดสอบ 
 



5.  สรุปผลการศึกษา 
1.   จํานวนหนวยในชั้นแฝงมีผลตอประสิทธิภาพของแบบจําลอง
สําหรับชุดขอมูลท่ีใชในการศึกษาวิจัย พบวาจํานวนหนวยในชั้น
แฝง จะตองมีคาใกลเคียงกับจํานวนหนวยในชั้นขอมูลดานเขาจึง
จะทําใหผลลัพธของการพยากรณดีท่ีสุด 
2.   คาอัตราการเรียนรู มีผลตอประสิทธิภาพของแบบจําลอง 
สําหรับขอมูลที่ศึกษาพบวา ควรกําหนดคาอัตราการเรียนรูที่ไม
สูงจนเกินไป เนื่องจากคาที่สูงเกินไปจะทําใหแบบจําลองเกิด
การเรียนรูชาลง และมีการแกวงตัวมากขึ้น 
3.   คาโมเมนตัมมีผลกระทบตอแบบจําลอง สําหรับขอมูลท่ีศึกษา
พบวาคาท่ีเหมาะสมมีอยูในชวง 0.1-0.8 โดยใหคาความผิดพลาด
ใกลเคียงกันมาก แตเมื่อคาโมเมนตัมสูงเกินไปเทากับ 0.9 ปรากฎ
วามีคาความผิดพลาดสูงมาก เนื่องจากคาโมเมนตัมท่ีสูงเกินไป
อาจทําใหเกิดการกระโดดขามจุดต่ําสุดท่ีแทจริง สงผลใหมีคา
ความผิดพลาดมาก 
4.   จากโครงสรางที่ไดจากการศึกษา และคาพารามิเตอรตาง ๆ 
ท่ีเหมาะที่สุดของแบบจําลอง ทําใหสามารถนํามาประยุกตใชใน
การพยากรณปริมาณน้ําทวมรายชั่วโมงในแมน้ําปงตอนบนที่
สถานีวัดน้ําทาอัตโนมัติ P.1 ไดอยางมีประสิทธิภาพทั้งในชวง
การเรียนรูและการทดสอบแบบจําลอง โดยคา Correlation 
coefficient (r) ของการเรียนรูและการทดสอบมีคาเทากับ 
0.8893 และ  0.8921 ตามลําดับ คา Efficiency Index (EI) ของ
การเรียนรูและการทดสอบมีคาเทากับ 0.8677 และ 0.8894 
ตามลําดับ และคา Root mean square error (RMSE) ของการ
เรียนรูและการทดสอบมีคาเทากับ 8.3096 ลบ.ม./วินาที และ 
7.0739 ลบ.ม./วินาที ตามลําดับ คาทั้งหมดแสดงใหเห็นวา
แบบจําลองโครงขายประสาทเทียมสามารถใชพยากรณปริมาณ
น้ําทวมไดเปนอยางดี 
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